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Verkehrsuberwachung und —analyse

Demo

»
]
]
]
]
]
]
]
]
]
]
g ]
]
.
]
]
]
]
]
]
]
]
]
]
]
>

EEEEEEFEEEEEEEEESR

SN . R\
llll'llll_l_l-llllllllllll' ‘e

s
ll-““ .

8 Verkehriberwachungs-
Zéahler (Induktionsschleifen)

11 Spuren




Verkehrsuberwachung und
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Fazit

In einer realen Anwendung
(China, Shenzen, Bantian Viertel,
8 Kreuzungen, 28 ampelgeregelte StralRenspuren):

Daten werden von Kameras und Induktionsschleifen
jede Sekunde erfasst (280 Kafka Nachrichten/s)

X
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« Verarbeitungsschritte (SELECT — FROM - WHERE - ) s
ML etc.) sequentiell sequenziert

- Daten werden sofort und inkrementell verarbeitet é Al
(z.B. Zahlen der Anzahl der vorbeifahrenden Autos, O"%ﬁ':fg‘.é’{“
Warteschlangenlange, Fluss, Uberlastungsindex) e i O
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« Verarbeitung mit niedriger Latenz (0.03s/ampel) und
hohem Durchsatz (28 Ampelregelungssignale/s) P O O O
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